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Cultivos de arroz en Colombia
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Banco de datos
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RGB Red 650 nm Green 560 nm Near Infrared 840 nm Red Edge 730 nm
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Metodologia
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Metodologia
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Metodologia
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Metodologia
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Optimizacion de hiperparametros
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Promedio de los

canales multiespectrales Indices vegetativos
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Arbol de decision
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Maquina de soporte vectorial
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Genético F1 score
Arbol de decision Maquina de soporte vectorial
Promedio , Promedio ;o
canales IIldlC?S canales Indlcfes
espectrales vegetativos espectrales vegetativos
#1 72.75 91.70 92.30 95.67
#2 75.00 88.01 80.02 91.70
#3 79.97 78.25 100.00 90.89
#4 84.65 69.98 88.89 96.00
#5 78.25 71.42 95.67 92.30
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Conclusiones

La SVM tiene una mayor precision a la hora de clasificar los 5 diferentes genotipos de arroz, pero usa un mayor tiempo
de ejecucion comparada con el arbol decisidn, lo cual puede ser una limitante si la clasificacion de genotipos se realiza
directamente en un vuelo del drone programado.

El algoritmo de arbol de decisidon que usa la matriz de caracteristicas de indices vegetativos tiene una mejor clasificacion
de todos los genotipos, comparada con el algoritmo que usa la matriz de caracteristicas con promedio de las imagenes
multiespectrales, a excepcién del genotipo 3.

Como el arbol de decisién genera ramas que contienen diferentes reglas para clasificar un mismo genotipo, es posible
que al tener mas caracteristicas para la clasificacion se puedan generar mejores reglas en este caso puntual.

Para la maquina de soporte vectorial, el método de clasificacién con indices vegetativos obtuvo una mayor precision con
el genotipo 1, 2 y 4. El método de clasificacidn con promedios obtuvo una mayor precisién con el genotipo 3 y 5.

En general, todos los genotipos tiene una mayor precision de clasificaciéon usando el método con indices vegetativos.

Por lo anterior, se puede concluir que el calculo de indices vegetativos puede proporcionar una mayor precision a la hora
de clasificar genotipos de arroz que se encuentren en la misma etapa de crecimiento. Ademas, el uso de arboles de
decisidon y maquinas de soporte vectorial, son estrategias adecuadas para la clasificacién de los genotipos a partir de las
caracteristicas extraidas de las imagenes multiespectrales, teniendo una mayor precision en el uso de maquinas de
soporte vectorial.
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