11. Instrumentacion en sistemas agro-climaticos

Temperatura y humedad relativa
Humedad del suelo

Brillo solar

Radiacién solar

Precipitacion

12. Efectos de la dinamica de los sensores en lazos cerrados de control.

Ejercicios de simulacion en MATLAB

Metodologia

La metodologia en la asignatura de Instrumentacion tiene varios momentos de accién, presentados a
continuacion:

Clase magistral con sesion sincronica via plataforma de google meet . Recepcion de la
informacién. Trabajo personal.

Trabajo en clase, participacion (Ejercicios aplicados). Asimilacion de la informacion. Trabajo
personal y colaborativo.

Précticas de Simulacién y Laboratorio (PC y Laboratorio). Adquisicion de habilidades para el
trabajo practico con herramientas especificas. Trabajo personal y en grupo.

Lecturas y Trabajos Investigativos (Trabajo en biblioteca e independiente). Trabajo personal y en
grupo.

Précticas por proyecto (Aprendizaje Basado en problemas).

Indagacién e investigacion guiadas por el docente.

Nota. A causa de la crisis de salud publica, para la version 2021B del curso de instrumentacion se llevé a
cabo una metodologia con sesiones virtuales mediante la plataforma Google meets.

Evaluacion

Politicas de Evaluacién: La nota es individual

Instrumentos de Evaluacion ler médulo | Instrumentos de Evaluacion ler

2do maddulo modulo 2do médulo

Evaluacion escrita 20% Evaluacion escrita 20%

Practicas de Laboratorio 5% Practicas de Laboratorio 5%

Proyectos de clase 25% Proyectos de clase 25%
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Periodo: 202001 — 202101 - 202201

Grupo: 001
Departamento: Facultad de Ingenieria

Materia: Aprendizaje de maquinas

La Direccion de la Maestria en Ingenieria de Control certifica que en el marco de la
ejecucion del programa OMICAS "Optimizacion Multiescala In-silico de Cultivos
Agricolas Sostenible” en el proyecto 4 Titulado “Fendémica”, se dictdé el curso
"Aprendizaje de maquinas" en tres oportunidades las cuales iban del 17 de febrero
hasta 5 de mayo del afio 2020, del 12 de marzo hasta el 4 de junio del afio 2021 y
del 11 de febrero hasta el 13 de mayo del afio 2022, con un namero total de 36
horas cada curso y en el cual se contd con la participacién de 5 estudiantes en el
afo 2019, 5 en 2020 y 4 en 2021. Se adjunta contenido del curso dictado

Cordialmente,

%gz.r«m
27

Gilberto I. Materano B. Ph.D.

Director Maestria en Ingenieria de Control
Facultad de Ingenieria

Universidad de Ibagué

e-mail: gilberto.materano@unibague.edu.co
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FACULTAD DE INGENIERIA

Programa — Semestre: Maestria en Ingenieria de Control — 2
Periodo académico: 2020-1 — 2021-1 — 2022-1

Intensidad semanal: 3 horas

Créditos: 3

Profesor: Manuel Guillermo Forero Vargas.

Objetivos

En esta asignatura se aprenderan los conceptos tedrico-précticos del aprendizaje de maquinas. Se realizaran
trabajos practicos consistentes en el desarrollo y utilizacion de métodos de aprendizaje de maquinas y
reconocimiento de patrones. Al final del curso los estudiantes seran capaces de analizar, modelar y disefiar
sistemas de reconocimiento de patrones y aprendizaje de maquinas, con el fin de analizar datos y extraer
informacion.

De formacion académica:

1. Aprendizaje de maquina. Introduccion. 3 horas

2. Configuracion de un sistema de aprendizaje. Datos. Clases. Clasificador. Aprendizaje supervisado y
no supervisado. 6 horas

3. Conceptos de teoria de decision. 6 horas.

4. Técnicas supervisadas. Aproximacién paramétrica. Bayes. Modelos gausianos mixtos. Expectacion-
Maximizacion. 6 horas.

5. Aproximacion no paramétrica. K-NN. Arboles de decision, Bosque aleatorio. 6 horas.
6. Métodos supervisados. Agrupamiento. K-medias. 6 horas
7. Seleccidn y extraccion de caracteristicas. Edicion del conjunto de entrenamiento. 3 horas

8. Técnicas actuales de aprendizaje. Redes neuronales. Maquinas de vector de soporte. 3 horas.

Metodologia

Inicialmente la clase magistral es la forma de ensefiar las bases del conocimiento teorico de la teoria de
aprendizaje de maquinas.

Seguidas de clases de aprendizaje basada en casos practicos, haciendo que el alumno agudice sus sentidos
inquisitivos y deductivos, poniendo en juego lo que se aprende en otras asignaturas basico complementarias.

Los tiempos de trabajo practico seran usados por los estudiantes para afianzar lo que se ha aprendido en la
clase magistral, afirmando dicho conocimiento a la vez que se desarrollan habilidades intuitivas y de analisis
para procesar datos, mediante el estudio detallado de los principios matematicos de las distintas técnicas de
aprendizaje de maquinas y su uso préactico.



Evaluacion

Durante el curso se realizaran trabajos practicos y la nota de los trabajos se obtendra al promediar las notas de
los mismos. Estos trabajos tendran una equivalencia del 60 % del porcentaje del curso. Adicionalmente,
evaluaciones mediante pruebas escritas podran ser realizadas; en este caso la nota de los trabajos sera dada
por el promedio de los trabajos practicos y pruebas escritas. En la parte final del curso, se evaluard un articulo
y una sustentacion oral de un proyecto final practico realizado. La nota sera obtenida al promediar las notas
de la presentacidn, el trabajo préctico y el articulo y tendré& una equivalencia del 40 % del porcentaje del curso.
Todos los trabajos y pruebas orales o escritas seran presentados en el aula de clase. Los trabajos practicos que
se especifiquen para una determinada fecha de entrega deben ser entregados en clase y estar terminados antes
de comenzar la clase.

Criterios de Evaluacién %

Trabajos practicos y pruebas escritas 60

Proyecto practico final, presentacion y articulo 40
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